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Introduction

POINCARE affirmait dans I'introduction de I'un de ses ouyea :« On ne peut guere donner
une définition satisfaisante de la Probabilit¢ Essayer de le faire a pu conduire certains
auteurs de manuels de Troisieme a des extravagdocggpe suivant La probabilité d’'un
événement A est la proportion probable, parmi ttass cas possibles, des cas ou A sera
réalisé si on répéte un grand nombre de fois I'elqmée’. Cette tentative me semble
désespérée pour au-moins deux raisons.

L’objectif du programme de Troisiéme est de md#seéléves en face d’'une « notion » et non
de définir un « concept ». Une telle définition gsimaturée au college d’autant que, méme si
on peut le regretter, c’'est la premiére renconere éléves avec le sujet, au moins dans le
cadre scolaire. Il convient donc qu’avant de défijpuis calculer, mesurer, évaluer,
approximer...) la probabilité d’un événement, on &x@d d’abord de quoi I'on parle, de la
méme facon que I'on travaille sur les grandeurgeole élémentaire (et méme maternelle)
avant de passer a leur mesure. Définir la prokéhdliun événement avant tout travail sur les
événements eux-mémes, les expériences aléatoireshasard releve de la méme tentative,
aussi vaine qu'inutile, de définir le point avaatt travail de géométrie. Et, ne pas pouvoir
définir rigoureusement un point n’a jamais empéelsééleves de faire de la géométrie. Les
difficultés viennent d’ailleurs... et elles ne manqupas.

D’autre part, puisqu’il est vain d’espérer donnee wéfinition axiomatique rigoureuse a ce
niveau, et méme avant longtemps, autant essaydomger une idée naive de la notion que
I'on manipule. On peut trouver maints exemples’on httribue des probabilités a certains
événements et ceci de maniere tres empirique gedive. Un des rbles de I'enseignement
des probabilités est de montrer la limite de cptegique mais il est illusoire de nier qu’elle
existe. De la méme maniere, ne pas disposer d'éfieittbn rigoureuse d’'un nombre entier
(ou de I'ensemble N) n'a jamais empéché les esfdet compter, ni d’apprendre les tables
d’addition ou de multiplication. La tentative d’urdgfinition plus rigoureuse, comme a
I'époque dite desnathématiques modernasconduit aux catastrophes pédagogiques que I'on
connait. Evitons de retomber dans les mémes erterdans le domaine des probabilités.

La probabilité comme mesure d’une grandeur

Mathématiquement parlant, la définition axiomatigleela Probabilité par Kolmogordse
place dans le cadre de la théorie de la mesura Wiveau plus élémentaire, il s’agit comme
pour la longueur, de mesurer une certaine « grangpar un nombre.

Les probabilités doivent étre regardées comme aues a la mesure des grandeurs
physiques, c’est-a-dire qu’elles ne peuvent jangdie connues exactement mais seulement
avec une certaine approximatibn
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Quelle approche didactique les programmes de Eépdmaire proposent-ils pour la mesure
de certaines grandeurs physiques comme la longlestg,ou le volume ?

Les premiéres activités visent a construire chez é&eves le sens de la grandeur,
indépendamment de la mesure et avant que celléntervienné...Dans un second temps,
les comparaisons aménent a pointer des rapportgrdedeur : il faut savoir que les éléves
ont acces a la compréhension des relations entemdgurs (€galités, inégalités, rapports
simples) avant d’étre capables de mesurer ces

Dans tous les cas, la premiére rencontre des éBvestue au niveau de la grandeur elle-
méme. Pour la longueur, par exemple, le travailtepatans un premier temps sur le
classement, la comparaison ou le rangement d'olgetc utilisation éventuelle d'un
intermédiaire dans le cas d’objets non déplacatlleson comparables directement. Ce n’est
gue plus tard qu’est définie la mesure de la longaepartir du report d’'une longueur étalon
et ensuite qu’elle peut étre obtenue par l'uti@atd’'un instrument de mesure ou par un
calcul (périmétre d’une figure, par exemple). Leggamme insistell est souhaitable que les
éleves apprennent a estimer la mesure avant deédescau mesurage, soit a I'eeil ... soit a
partir de longueurs connués

Pour 'exemple de la longueur, qui semble étreds ke plus simple, on voit que la route
devrait étre longue avant d’obtenir un nombre pésgultat de la mesure d’un segment. Aller
trop vite pour les aires et les volumes peut cardaila confusion bien connue endiee et
périmétreou & des questions du genre : « Qu'est-ce quégstis grand : 1 frou 1 m ? »

Pourquoi en serait-il autrement pour la probab#itPourquoi ce qui se fait sur plusieurs
années pour la longueur (du cycle 2 au début degm)l devrait se faire en un an (voire en
deux semaines, la durée moyenne d’'un chapitre) attendant que le travail indispensable
soit fait bien plus t6t comme c’est le cas dana@®breux pays, il conviendrait de prendre un
peu de temps en Troisieme pour expliciter de quoparle, avant de penser a donner un
nombre pour le mesufer

En supposant fait ce travail sur la nature et $&tce de la probabilité d’'un événement qui
seul peut donner du sens a la suite, et puisgpprbahe axiomatique ne saurait étre retenue,
quelle idée de la probabilité veut-on construirezxles éléves de college ?

Quelle définition pour la probabilité ?

Les programmes et les manuels de Troisieme « #atty entre I'approche classique dite de

Laplace ou cardinaliste (nombre de cas favoraldestine de cas possibles) qui suppose

I'hnypothése préalable d’équiprobabilité sur lesuéssde I'expérience aléatoire considérée et
I'approche fréquentiste qui assimile une fréquerttservée a la « probabilité théorique » sans
gue I'on sache la précision de cette approximatizems les deux cas, on ne se soucie pas
réellement de I'existence de la probabilité ni dasa donner a ce terme. Par ailleurs, aucune
des deux « définitions » ne semble suffisante pougleve, ni méme la combinaison des

deux. La premiere est circulaire et la deuxiemedoene pas la précision de la mesure

obtenue. Alors, faut-il désespérer ?

Bruno de Finetti n’écrivait-il d’ailleurs pas « LRROBABILITE N'EXISTE PAS 3. Dans

son esprit, il s’agissait de dire que la probabilitexiste pas dans I'absolu, que les valeurs
que I'on peut lui attribuer ne sont pas indépeneade I'observateur et de ses connaissances.
Autrement dit, toute probabilité est subjective.

®> «Grandeurs et mesure a I'école primaire » Documents d'accompagnement des programmes de
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De méme, Keynes ne pouvait envisager de probabilitee proposition ou d’'un jugement
que par rapport a un champ de connaissances. karvdé la probabilité peut alors étre
différente d’'un observateur a un autre ou évolwrsde temps pour un méme observateur.
En ce sensajoutait-il, la Probabilité peut étre qualifiée de « subjectiv@ce qui n'autorise
toutefois pas a dire n'importe quoi cau sens de la logique, la probabilité n'est pas
subjective c'est-a-dire qu’elle n’est pas sujett aaprices humains

Sans aller jusqu’a proposer une introduction préabes probabilités conditionnelles ou du

théoréme de Bayes comme on a pu le sugféren ne saurait ignorer cette conception

subjective ou personnelle de la probabilité quindcertain point de vue, englobe les deux

autres approches. En effet, ce n'est que par cgegess du protocole mis en place dans la
conduite d'une expérience aléatoire, par ma cosaurai® sur I'équiprobabilité éventuelle des

issues ou par I'observation que j'ai pu faire digdguence de réalisation d'un événement dans
la répétition de I'expérience, que je suis capdlddribuer a cet évenement une probabilité

qui m'apparaisse comme réaliste, mais qui peud\adar comme n'étant pas adaptée.

Par exemple, dans le dénombrement des issuesudescer de deux dés, faut-il considérer
(1;3) et (3;1) comme un seul résultat ou comme désultats différents ? Quelle distribution
de probabilités choisir dans chacun des deux ¢2an® la situation des urnes de Polya (voir
plus loin), poursuivre I'expérience 10 000 foisaf@pparaitre une fréquence limite mais celle-
ci ne nous renseignera en rien sur la probabiliténéme événement dans la répétition de
I'expérience, pourquoi ? Quel statut scientifiqeaitpon donner a des résultats qui dépendent
de jugements qui peuvent varier suivant 'obsemaie? Chacune des trois méthodes peut
ainsi conduire a des résultats erronés ou contestab

D’autre part, il ne faut pas confondre la dimensiperatoire qui donne un moyen d’attribuer
une valeur & une probabilité et I'aspect sémantiguiedonne un sens & cette vaféuta

« définition » classique (quotient du nombre de feasrables sur nombre de cas possibles)
est une définition opératoire parce qu’elle donnelgorithme pour obtenir une valeur de la
probabilité mais en aucun cas une définition séimaat A I'opposé, la définition fréquentiste
et la définition subjective (bayésienne) vont diandirection d’'une définition sémantique car
dans ces deux définitions se précise le signifitkedue « probabilité ».

Alors, comment définir la probabilité d’'un événem@mout n'est pas si simple, chacune des
méthodes peut étre utile et on peut faire I'hyps¢hgue le concept de probabilité se construit
chez I'éleve comme synthése des ces différentscesp®ans aller plus loin au collége, on
peut se souvenir d'une remarque de Leonard Sav#geait bien y avoir une douzaine
d’interprétations de la Probabilité... et des persesnfaisant autorité en la matiere
soutiennent que différentes interprétations peuedr utiles c’est-a-dire que le concept de
probabilité peut avoir des sens différents dansadesextes différents

Pour finir, il ne faut par ailleurs pas oublier quee but principal du calcul des probabilités
est de calculer les probabilités d’événements cergd en fonction des supposées connues,
de phénoménes plus simpfesien entendu, il convient que les probabilité<ds derniers
soient obtenues de maniere pertinente.
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Confusion Modele-Réalité

Une des difficultés spécifiques de I'enseignemesg drobabilités réside dans le fait que
c’est la seule partie des mathématiques ou I'ontérésse a la réalité (du moins dans la phase
d’apprentissage). Un des dangers qui en résulstie eonfusion entre modéle et rédfté

La plupart des situations aléatoires rencontréesnigeau de la classe de Troisieme se
ramenent au modele de dé a n faces (équiproballitéa un modéle d’'urne (probabilités
proportionnelles a des effectifs, des aires ouealitrLorsqu’on énonce «on lance un dé
equilibré... », cela signifie «on considere une egpee aléatoire dont les 6 résultats
possibles 1, 2, 3, 4, 5 et 6 ont la méme probébilit>. Alors pourquoi ne pas le dire ?
Pourquoi ne pas poser en définition : « on appd#leequilibréun dé _virtuel tel que, dans
I'expérience aléatoire qui consiste a lancer cectéacune des 6 faces a la méme probabilité
de sortie » ? Le fait qu'une face donnée ait ugguence qui « tend » vers 1/6 résulte d’'un
théoreme mathématique appelé « loi des grands mansbrCe n’est pas cette valeur limite
qui « définit » la probabilité de sortie puisqudlesei figurait déja dans la définition du dé
équilibré. En revanche, on peut se poser la quesigosavoir, pour un dé réel avec lequel je
joue, si la frequence d’apparition observée pouaqae face (ou pour une face donnée)
s'approche de cette probabilité et donc testar délpeut étre considéré comme bien équilibré
ou, pour le dire autrement, si le modéle de « ddlibcg » est pertinent pour ce dé.

D’une maniére identique, on peut poser comme difini « on appellairne de Bernoulli
une urne_virtuelle contenantboules donn; boules d’'une couleur e, boules d’'une autre
couleur avec I'hypothése que dans le tirage aurtiabane boule de I'urne, chacune des
boules a la méme probabilité d'étre choisie ». Cendans le cas du dé, il est intéressant
d'observer dans quels cas concrets ce modeéle estepé Le tirage d’'une boule dans une
urne parait moins sujet a des différences par ragpon tirage idéal (c’est-a-dire respectant
I'équiprobabilité). Mais, peut-on étre sOr que besiles sont bien indiscernables au toucher ou
que la main innocente qui procéde au tirage I'esard qu’on veut bien le dire ? Et quand
bien méme on disposerait d'un systeme sophistiqgogyme peut en avoir la Francgaise des
Jeux, pour effectuer le tirage, la machine nousirasselle de I'adéquation a ce modele ?
Pour la machine, comme pour le dé, la construagircensée garantir I'équiprobabilité mais
rien ne prouve que ce soit le cas en reéalite. [@afications périodiques permettent de valider
cette hypothése et ce n’est que par comparaisanleseésultats d'un tirage virtuel que I'on
pourra faire « comme si », c’est-a-dire admettre lgumodele choisi est pertinent. Il convient
donc de savoir si on étudie un modéle théorique jupuméme ou si I'objet de I'étude est une
certaine réalité et, dans ce cas, on ne doit gaglpe le modele pour la réalité.

Ce qui se pratique dans l'industrie pour controlee production permet d’illustrer ces va-et-
vient entre Modéle et Réalité. Considérons une macprogrammée pour produire des
pieces d’'un diametre précis. Supposons qu’on aecaptvu d’une production passée (réelle),
I'hnypothése que le diametre d’'une piece, assimiué&variable aléatoire, est distribué suivant
une loi normale dont les parametres peuvent étimés Cette hypothése devient en quelque
sorte la définition d’'une machine (virtuelle) bigrglée. On peut calculer dans ce modéle les
bornes d’'un intervalle qui doit contenir les diarestdes piéces a venir avec une probabilité
supérieure a 99% si la machine ne se dérégle jeas$;aedire si le modéle normal continue a
représenter correctement la réalité. On définisiate qu’on appelle les limites de contf8le
S'il survient dans la suite de la production unkewaa I'extérieur de cet intervalle, on arréte
la production pour régler la machine. C’est le gipe du controle de qualfté

7J. C. GRARD « Quelques hypothéses sur les difficultés renéestdans I'enseignement des probabilités » in
Enseigner les probabilités au lyc&&gmmission Inter-IREM Statistique-Probabilités, REe Reims, 1997

'8 J. C. GRARD, B. PaRzYSZ, Les maths, c'est pas la réaliBulletin APMEP n°418, Septembre-Octobre 1998

' En pratique, on préléve plutdt un échantillon deps et on calcule les limites de controle poundgenne

des diametres de I'échantillon.
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Intéréts et limites de la simulation.

Un des intéréts de la simulation est de rendrélésiles conséquences du choix d’'un modele.
Si on définit un dé équilibré comme il est propdaés le paragraphe précédent, on peut alors
considérer l'instruction ALEA.ENTRE.BORNES(1;6) dNT(6*ALEA()+1) d'un tableur
comme le lancer d’'un dé équilibré et les résultditservés permettent alors de visualiser la
stabilisation des fréquences et les fluctuationgcliintillonnage dans ce qui peut étre
considéré comme le modeéle, autrement dit quancelesti supposé équilibré. De la méme
fagon, on peut construire une urne de Bernoullisutableur ou une calculatrice. Dans ce
schéma, on n’a plus besoin, comme c’était le cas ¢k situation qui prévalait jusque-la en
Seconde, de définir le modéle sous-jacent a ureugpraléatoire avant de pouvoir la simuler
ou de remplacer une épreuve aléatoire par une quireeleve du méme modele mais sans
pouvoir I'expliciter. Ce qui n’élimine pas tous lggoblemes liés a la simulation, en
particulier dans son usage pour définir ou trod&grobabilité par une approche fréquentiste.

Le recours a la simulation (informatique ou fipmour faire apparaitre une fréquence limite
peut avoir comme conséquence de renforcer la confestre la réalité que I'on veut étudier
et le modéle que I'on utilise souvent sans avoirscence que ce modele n’est pas la réalité.
La simulation permet souvent au professeur de meép@ vraiment confronté avec cette
réalité et a se limiter & des activités plus ctasss dans le cours de mathématfgeemme la
programmation informatique, par exemple.

Comme on l'a dit, la simulation permet d’obtenireuapproximation de la probabilité d'un
éevénement difficile a trouver autrement et la lesdyrands nombres permet de le justifier.
Pour cela, le modele utilisé pour la simulationt @bie pertinent mais ce n’est pas suffisant.

Par exemple, on choisit au hasard, simultanémernituouaprés l'autre sans remise, deux
dominos d’'un jeu de 28. Quelle est la probabilitéls) soient compatiblésc’est-a-dire qu'ils
aient une moitié identique ? La simulation donneésultat suivant alors que la probabilité
calculée avec les formules de combinatoire et dieoau millieme est 0,389.
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Si on répétait la simulation, on obtiendrait la neémlimite » mais, en général, on ne le fait
pas. Dans ce cas, la simulation a bien fonctionio@ @spere que les éléves sont convaincus.

Si on prend maintenant la situation des urnes digaPlg@s résultats sont plus surprenants. Le
cas le plus simple est celui d’'une urne qui comteandépart une boule noire et une boule
blanche. On tire au hasard une boule de I'urnell8iest noire, on la remet dans I'urne avec
une nouvelle boule noire. Si elle est blanche,eoreinet dans I'urne avec une nouvelle boule
blanche. On cherche si la composition de I'urneltarse stabiliser ou non ce qui revient a
savoir si la probabilité de tirer une boule noiveb@ut d’'un grand nombre de tirages tend a se
stabiliser ou non.

! Comme lorsqu’on simule la naissance d’une filledawn garcon en lancant une piéce !

2 F.WozNIAK, Conditions et contraintes de I'enseignement dedtissique en classe de seconde générale. Un
repérage didactiqueThése de doctorat en didactique, Lyon 1, 2005.

#J. C. GrARD, Utilisation pédagogique d'un logiciel de statisi&, Enseigner les probabilités au lycée,
Commission Inter-IREM Statistique et probabilitl®=M de Reims, 1997. D’aprés un exercice de la
brochureles probabilités pour le LycéeREM de Rouen, 1992. 5




La proportion de boules noires tend effectivemese atabiliser vers une valeur mais si on
recommence |'expérience la valeur obtenue n’estgpagme.

On peut démontrét que toutes les valeurs de lintervalle [0;1] s@uuiprobables. Par
exemple, la limite est 0,84 pour la premiére exgrare et elle est de 0,38 pour la deuxieme.
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Une expérimentation de cette situation a été coeden classe de secoftle elle a fait
apparaitre trés clairement la confusion chez kgesl entrastabilisation de la fréquence dans
une expériencet variation de la fréquence d’'une expérience a l'autre fait d’obtenir des
résultats différents d’'une expérience a l'autre pwurrait-il pas étre lillustration des

« fluctuations d’échantillonnage » ? On ne voit dqgmas tres bien sur quoi les éleves
pourraient se mettre d’accord dans ce cas.

Et, par conséquent, on peut se demander si lessad&#Emonstrations de la « fréquence
limite », comme dans I'exemple des dominos, souns @clairantes. Mathématiquement, le
professeur sait bien, d’apres la loi des grandshmes) que la fréquence de succes « tend »
vers la probabilité de tirer deux dominos compatbh chaque essai. Et si on recommence
'expérience, cela ne peut que donner la méme itelim Pourquoi n’obtient-on pas une
méme limite dans le deuxieme cas ? La raison @st glbtile et la situation peut donner a
réflechir.

I en va de la simulation comme de la démonstrat@an géométrie, les éléves font
généralement confiance a leur professeur maiseildesnandent parfois a quel jeu il joue.
Sachons donc rester modestes, dans les deux castiipouvoir de conviction !

Conclusion

Pour résumer, l'introduction des probabilités enidieme, tant que les éléves ne seront pas
mis en situation de les rencontrer avant, devraiigre en compte les points suivants :

- Travall sur les situations aléatoires, pourquoi pasle hasard ou, au moins, sur les
tirages au hasard.

- Exemples d’épreuves aléatoires, contre-exemplegnale des issues en fonction du
protocole utilisé.

- Vocabulaire : certain, impossible, probable, plusnmins probable. Liaison avec les
résultats observés dans la répétition d’une épraléstoire

- Travail «naif » sur la probabilit¢ d’'un événemeBbmparaison de probabilités
subjectives ou personnelles.

** On peut trouver la démonstration de ce résultas damticle Les Urnes de PélyaP. GriHON, Bulletin de
'APMEP n° 485, Paris, 2009

% Les urnes de Pélya en classe de secoBikes ALDON, La feuille & problémes n°11, IREM de Lyon, 2008
http://irem-fpb.univ-lyon1.fr/feuillesprobleme/fdigil 1/dansnosclasses/article.pdf

%® On trouvera des exemples dansomparison of learning subjective and traditiohpeobability in middle
grades Jeanne RsT, Ph.D. Dissertation, Georgia State University,200
http://etd.gsu.edu/theses/available/etd-11272008P2/unrestricted/rast jeanne_d_200512_ phd.pdf 6




- Classements de probabilités sur une graduation gnmiexe 1) ou sur une échelle de 0
a1l oude 0% a 100%

- Cas ou l'on attribue culturellement une « prob&biti ou des chances de réalisation a
un événement, pari sur la réalisation d’'un événénuamparaison avec des données
statistiques disponibles par ailleurs ou a deslta@suwbtenus dans la répétition d'une
méme expérience

- Cas ou le résultat varie en fonction de I'ensendiele connaissances de chacun

- Cas ou I'on peut se mettre d’accord sur « une fidt#a» : situation de type « urne »,
approche fréguentiste, équiprobabilité des issieredtxpérience aléatoire

- Construction de situations aléatoires conduisaniea événements qui ont une
probabilité donnée, par exemple inventer un jelaqirobabilité de gain est donfiée

- Probabilités d’événements plus « complexes »

Le travail sur les probabilités en Seconde poualaits proposer une définition plus formelle
(distribution de probabilités sur un ensemble, rdéfin d'un événement, propriétés
élémentaires de la fonction de probabilité, proliabd’'un événement comme somme des
probabilités des éventualités qui le réalisentni@ny, intersection de deux événements, etc.).
Ce qui laisserait pour la classe de Premiere laisgtilités conditionnelles et les lois discrétes
(loi binomiale, par exemple). Et pour la Termindks lois continues (loi exponentielle, loi
normale) et le test d’adéquation a une loi (éqairég ou non).

Références
Commission Inter-IREM Statistique et Probabilit@®{1), Autour de la modélisation en
probabilités.Michel Henry, éd., Presses Universitaires de Frax@bmté, Besancon.

Commission Inter-IREM Statistique et Probabilit28(3),Probabilités au lycéeBrigitte
Chaput et Michel Henry, éds., Brochu43, APMEP, Paris.

Commission Inter-IREM Statistique et Probabilit@9d5), Statistique au lycéejol. 1.
Brigitte Chaput et Michel Henry, éds., Brochifs, APMEP, Paris.

Commission Inter-IREM Statistique et Probabilit@9(7), Statistique au lycéeyol.2.
Brigitte Chaput et Michel Henry, éds., Brochi&3, APMEP, Paris.

EDUSCOL, (2008),Ressourcepour les classes de 6e, 5e, 4e, &t Frobabilités au
college,en particulier, I'annexe 1 : Différentes inter@itéans de la probabilité et 'annexe 2 :
Eléments d’histoire de la notion de probabilité

http://media.eduscol.education.fr/file/Programmeé&idoc_acc_clg_probabilites _109176.pdf

Henry M., (2009), Emergence de la probabilité et enseignement : iéfinclassique,
approche frequentiste et modélisatidteperes-IREM n74, Topiques éditions, Metz.

Henry M., (2010),Evolution de I'enseignement secondaire francaissetistique et
probabilités Statistique et EnseignemeXitl. 1, No 1, Société Francaise de Statistique.

http://www.statistique-et-enseignement.fr/ojs/ingdmp/StatEns/article/view/4/2

%7 On trouvera des exemples dans I'artickechapitre « Probabilité» en TroisiémiE. CHEVALARIAS, Repéres-
IREM n°78, Topiques éditions, Janvier 2010

-



ANNEXE 1

Extrait de“Maths made easy, Key Stage 2, ages 9-10, Workbgok
John Kennedy, Sean McArdle, DK Publishing

Probability

Mark chese events on the probability line.

< — 2

v ' v
| 1 | | |
impcssble poor even good certain

| <chance chance  <hance
| @) It will get dark conigh.
. b) When ! toss a coin it will be heads.
<) William the Conqueror will come 1o rea.

Mark these events on the probability line.

L 1 1 1 J

imposaible poge even good cerrain
chonce chance chomxe

a) It will snow in August.

b) The sun will come up romorrow.

¢) A new baby will be a boy.

dy A dog will ralk.

¢) 1 will watch some television tonighr.

Now ay chese-

L 1 1 1 J

fmpossible poor even gocd certain
chance chance chance

a) 1 will roll a six on a dice.

£} 1 will not roll o six on 3 dice.
c) I will roll & number between one and six on a dice.
d) I will roll @ seven on o dice.

¢) [ will eicher roll a one, two or chree on ¢ dice.

Mark these events on the probabilicy line.
= L 1 1 J
impossible poos even good Terain
chance chance chonce
a) I will drink something today-
by ¥ [ drop my book. it wall fall face down.
¢) The nexc book I read will have exactly 100 pages.
J) Jr will rain orange squash tomorrow.
<) | will see a white car today.




